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Muchos procesos sociales vy
culturales tienen su reflejo vy
expresion en las redes sociales.

Las redes sociales como termdmetro social, objeto de estudio de
procesos humanisticos (.e.g patrimonializacion, memoria, identidad,
conexion pasado-presente, derechos humanos & amenazas a
democracia)

Los usuarios expresan opiniones, debaten, comparten contenido vy
planifican acciones, como manifestaciones o procesos participativos.
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El controvertido “archivo social”

What is critical is not the medium by which both

objects are archived, but the act of archiving itself:

that is, that moment of ‘forgetting’ that foregrounds ¢ES UNA FUENTE, UN MEDIO, UN SOPORTE?
the set of historical, material and ideological set of g,QUE ARCHIVAMOS: DATOS, PROCESOS...?
practices that makes a collection posible.

(Pybus 2013) regarding Bishop and O’Driscoll (2004)

User profiles do not ‘collect the dust of statements that have
become inert’ but are rather continuously (re)filled within more
and more information, allowing users to be simultaneously

,QUE VALOR TIENEN? involved and exploited by something that is larger than themselves.
(J .

; - - 2
¢QUE GUARDAN/QUE REFLEJAN® From this perspective, the archive is not simply of mnemonic or

historical importance but has a biopolitical function that allows for
the production or social, political and economic subjectivities,

which actively circulate within social networks. (Pybus 2013)
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El controvertido “archivo social”

(...) includes ‘fonds’ but also ‘archivists’ (...) and the ‘policies’ defined

FONDOS, ARCHIVEROS Y POLITICAS L e B refer 10 8 ‘sacial meiarcollection, ut o an
(YLAPROBLEMATICADEL SOocClat arc € does notreirer to a SocCla edia cotection, butto a

archive built by social and not just ‘professional’ consent.
CONSENTIMIENTQO)

Social fonds: the entire body of records created by a community of
users through a participatory dynamic on social platforms around a
shared interest or event. (Ruiz Gdmez and Vallés 2020)

DEFINICION DE ARCHIVO SOCIAL NO CONSENSUADA
RETOS METODOLOGICOS
IMPLICACIONES SOCIALES (Y PRACTICAS DENTRO DE NUESTRA INVESTIGACION)
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Algunos archivos sociales HD

* Aspectos conductuales,

de memoriay olvido
(Youtube as archive Gehl, 2009; Acker, 2014)

Gehl, R. (2009). YouTube as archive:
Who will curate this digital
Wunderkammer? International
Journal of Cultural Studies, 12(1), 43-
60. https://doi.org/10.1177/13678779

08098854

* Estudiar aspectos de violencia de género
(Valles and Soler Jiménez, 2016; Ruiz Gémez and Valles, 2020)

#Cuéntalo: the path between archival activism and the
social archive(s) Vicenc Ruiz Gomez a and Aniol Maria
Valles

Subscribe News The Canadian Archivist collecti

Home / Archives / Archivaria 77 (Spring 2014) / Articles

Death, Memorialization, and Social Media: A Platform Perspective
for Personal Archives

Amelia Acker

Jed R. Brubaker
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Algunos archivos sociales HD

* Patrimonioy Racismo
(Otero and Martin-Rodilla, 2021)

* Contextos de lenguajey

enfermedad mental
(Parapar, Martin-Rodilla, Losada and
Crestani, 2021).

Building Cultural Heritage Reference Collections from Social
Media through Pooling Strategies: The Case of 2020's Tensions
Over Race and Heritage

Authors: David Otero, ° Patricia Martin-Rodilla, Javier Parapar Authors Info & Claims

Journal on Computing and Cultural Heritage , Volume 15, Issue 1 « Article No.: 9, pp 1-13 « https://doi.org/10

Published: 14 December 2021 Publication History M) Check for updates

ERISK 2023:

" INTERNET

Workshop

Thessaloniki, 18-21 September 2023

FIND OUT MORE
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Redes sociales de uso general: presente y futuro

Facebook
YouTube
WhatsApp
Instagram
TikTok
WeChat
Facebook Messenger
Telegram
Snapchat
Douyin
Kuaishou
Twitter/X

Weibo

0 Million

Fuente: https://www.demandsage.com/social-media-marketing-statistics/

1000 Million 1500 Million ~ 2000 Million 2500 Million 3000 Million 3500 Million

Number Of Users On Social Media Platform demandsage

4.900 millones de usuarios de redes sociales: el
60,49% de la poblacién mundial.

Se prevé que los usuarios de redes sociales
alcancen los 5.850 millones en 2027.

Un usuario tipico de redes sociales interactua
con 6,6 plataformas de redes sociales.

Las redes sociales son utilizadas por el 85% de
los 5.270 millones de usuarios de teléfonos
moviles del mundo.

Una persona usa las redes sociales durante dos
horas y treinta y cinco minutos todos los dias de
media.

Millennials y Generacion Z son los usuarios mas
frecuentes de las plataformas de redes sociales.
TikTok (aumento de usuarios del 105% en

Estados Unidos durante los ultimos dos anos.)
8
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Redes sociales de uso general: presente y futuro

Plataforma Uso General

- Content Library API: 60 consultas por minuto.

Facebook (Meta) - Limite combinado de 500,000 registros por semana.
Twitter (X) - APl Estandar: 450 busquedas cada 15 minutos.

- 300 tweets o retweets cada 3 horas.
Instagram - Limite de 200 llamadas por usuario por hora.
TikTok - Limite de 600 solicitudes por endpoint por minuto.
Linkedin - Limites diarios por aplicaciéon y por usuario.
Reddit - 1,000 solicitudes por 10 minutos con OAuth.

- Sin OAuth, el limite se reduce a 100 solicitudes.
YouTube - Limite de 20,000 unidades por usuario al dia.

- Cada operacion consume una cantidad especifica de unidades.

@Martin-Rodilla, P. Il Xeira CLARIAH-GAL 2025

Uso para Investigacion

- Content Library API: Mismos limites que el uso general.
- Requiere aprobacién previay cumplimiento de politicas de
privacidad y seguridad.

- APl Empresarial: Acceso a partir de $42,000/mes, lo que ha
excluido a muchos investigadores académicos.

- No hay una API especifica para investigacion.
- Acceso limitado a datos publicos; requiere aprobaciény
cumplimiento de politicas de privacidad.

- APl de Investigacion: Hasta 1,000 solicitudes por dia (100,000
registros).

- Requiere aprobacidn para instituciones académicas sin fines de
lucro enregiones especificas.

- APl de Cumplimiento: Limites variables segun el numero de
miembros unicos y el tipo de contenido.

- Requiere aprobacién previay cumplimiento de politicas de
privacidad.

- No hay una API especifica para investigacion.
- Cambios recientes han introducido tarifas para el acceso a la
API, lo que ha generado protestas en la comunidad.

- No hay una API especifica para investigacion.
- Acceso a datos publicos sujeto a los mismos limites que el uso
general.



Explore content v  About the journal v  Publish with us v Subscribe

Y las reacciones...

Study warns API restrictions by social
° Comment | Published: 02 November 2023
media P latforms threaten research Platform-controlled social media APIs threaten open
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Digital Trace Data Collection for Social Media Effects Research: APlIs,
Data Donation, and (Screen) Tracking
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ABSTRACT

In social media effects research, the role of specific social media content is
understudied, in part attributable to the fact that communication science
previously lacked methods to access social media content directly. Digital
trace data (DTD) can shed light on textual and audio-visual content of social
media use and enable the analysis of content usage on a granular individual
level that has been previously unavailable. However, because digital trace
data are not specifically designed for research purposes, collection and
analysis present several uncertainties. This article is a collaborative effort by
scholars to provide an overview of how three methods of digital trace data
collection - APIs, data donations, and tracking - can be used in studying the
effects of social media content in three important topic areas of communica-
tion research: misinformation, algorithmic bias, and well-being. We address
the question of how to collect raw social media content data and arrive at
meaningful measures with multiple state-of-the-art data collection techni-
ques that can be used to study the effects of social media use on different
levels of detail. We conclude with a discussion of best practices for the
implementation of each technique, and a comparison of their advantages
and disadvantages.

Topics ~ Policy Tracker Newsletter Podcast Projects ~ Cc

Al Companies Threaten Independent Social
Media Research

RYAN MCGRADY, ETHAN ZUCKERMAN, KEVIN ZHENG / JAN 30, 2025

‘.’ Ay, F;uz.?-‘

o <

https://www.techpolicy.press/ai-companies-threaten-
independent-social-media-research/
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Intentando responder a...

7

cQué estrategias hemos explorado . Qué retos plantea introducir

para t.rabajar C.Or] redes soc:|,ales & esta fuente en una investigacion
humanidades digitales? ;Cuales no? en HD?
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Estrategias er}( s Fases: E\ — S
1. PLANTEAMIENTO INVESTIGADOR #; A%La“‘{é

2. RECUPERACION DE INFORMACION DESDE REDES SOCIALEé

3. ANALISIS DE SESGOS

4. CONCEPTUALIZACION, METODOLOGIAS DE ANALISIS

5. EXPLOTACION Y DISEMINACION DE RESULTADOS
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1. PLANTEAMIENTO INVESTIGADOR

* Preguntas de investigacion y objetivos siempre en el contexto
humanistico. Pensar enlaces presente-pasado (;Qué intentamos ver
ahoray como conecta con antes? Viceversa?)

* Sistematicamente abordar:
* Fuentes posibles y fuentes existentes: ;Tiene sentido extraer (mas)

de redes sociales? ;Qué aporta? ; Podemos re-usar?

* |diomas, procedencia.
* Sesgos de la fuente: consultar y contextualizar con estudios sobre

tipos de usuarios. ;Quiénes estan (y no) en (cada) rrss?

* Documentar todo esto si generamos nhuevas colecciones.
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1. PLANTEAMIENTO INVESTIGADOR: RESUMEN

Caso de Estudio:
archivo social
durante las
tensiones raciales
de 2020

Otero, Martin-Rodilla, Parapar (2021). Building Cultural
Heritage Reference Collections from Social Media through
Pooling Strategies: The case of 2020’s tensions over race
and heritage. ACM Journal on Computing and Cultural
Heritage (JOCCH)

Asesinato de George Floyd mayo de 2020. Condena junio de
2021.

Oleadas de protestas primero en EEUU, después Inglaterray
finalmente Europay Sudameérica.

Movimiento #BLM organizado desde redes sociales:
convocatoria de concentraciones y ATAQUES A ENTIDADES
PATRIMONIALES consideradas simbolos racistas.

La conexién entre racismo y manifestaciones patrimoniales ha
sido ampliamente estudiada y revisada por el grupo en

articulos previos*

Reddit como termdmetro social del proceso

13
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1. PLANTEAMIENTO Sistematicamente abordar:

INVESTIGADOR . Fuen.tes posibles y,fuentes eX|stenices: (;Tlene,
sentido extraer (mas) de redes sociales? ;Qué

aporta? ; Podemos re-usar?
* |diomas, procedencia.
* ObjetiVOS * Sesgos de la fuente: consultar y contextualizar
con estudios sobre tipos de usuarios. ;Quienes
estan (y no) en (cada) rrss?

* Preguntas de investigacion

* ;Qué conexiones hay entre el movimiento actual #BLM y las diferentes
manifestaciones patrimoniales atacadas? ;A qué procesos de memoria
respondeny de qué colectivos/personas/lugares?

* ;Qué eventos pasados tienen vigencia en la memoria actual y se explicitan en los
ataques?

* ;Hay cambios en las percepciones de patrimonio a lo largo del tiempo en este
escenario?

@Martin-Rodilla, P. Il Xeira CLARIAH-GAL 2025 16



\A
2. RECUPERACION DE INFORMACION DESDE REDES SOCIALES E-l/ﬂ

¢COMO GENERALMENTE SE RECOGE, ARCHIVA Y PROCESA ESTA INFORMACION?

({QUE TECNICAS Y PROTOCOLOS SE USAN EN SU
AUTOMATIZACION?

Técnicas de Rl manuales o semi-manuales

Técnicas de Rl automaticas no adaptadas a dominios
sociales y humanisticos

POOLING = Metodo para extraer una muestra de un conjunto de
documentos (posts o publicaciones en el caso de redes sociales),

obteniendo el conjunto mas completo e imparcial de documentos
relevantes sobre un tema determinado.

@Martin-Rodilla, P. Il Xeira CLARIAH-GAL 2025 18



\J
2. RECUPERACION DE INFORMACION DESDE REDES SOCIALES E—l/ﬂ

ADAPTABLE AUTOMATIZABLE

SEGUN

DOMINIO
EVITA GRAN
ANOTACION REPLICABLE VOLUMEN DE
EXPERTA POSTS
COMPLETA DE
LA COLECCION

EVALUABLE

@Martin-Rodilla, P. Il Xeira CLARIAH-GAL 2025



\J
2. RECUPERACION DE INFORMACION DESDE REDES SOCIALES Elé

NUESTRA PROPUESTA:

« Metodologia de aplicacion de pooling como estrategia Rl desde redes sociales
para la construccion de colecciones de referencia en contextos humanisticos y
sociales.

« Caso de estudio: coleccion de referencia desde Reddit para el estudio del
impacto en la comunidad hispanohablante en redes sociales del movimiento
Black Lives Mattery las revueltas a raiz del asesinato de George Floyd en 2020.

— |
( : 1. Crear 4, Juzgar 5. Evaluar 6. Exportar -
Experimento documentos coleccion coleccion COLECCION
— T M~ ¢Relevante? DE
il REFERENCIA
—
2. Detinir _—
] . 3. Definir
estrategia de »
. consultas
pooling
—
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2. RECUPERACION DE INFORMACION DESDE REDES SOCIALES

e NUEVAS LIMITACIONES Y COSTES EN RECUPERACION

« FORMACION INVESTIGADORA HIiBRIDA
« ARCHIVOS SOCIALES PARCIALES Y DISENADOS PARA UN
PROPOSITO/PREGUNTAS DE INVESTIGACION CONCRETAS

RETOS:

« EXPANSION SEMANTICA, DEPENDENCIA LINGUISTICA EN LA CONSTRUCCION

« DATOS PERSONALES Y PROCESOS DE ANONIMIZACION; CONSENTIMIENTO Y
COMITES ETICOS

« REUSADO FUERA DE LA INVESTIGACION VIGENTE AUN POR EXPLORAR

« INTEROPERABILIDAD CON OTROS ARCHIVOS SOCIALES, REPOSITORIOS O
DATASETS CON OBJETIVOS SIMILARES O COMPLEMENTARIOS

@Martin-Rodilla, P. Il Xeira CLARIAH-GAL 2025
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2. RECUPERACION DE INFORMACION

. 1. Definicion de términos de busqueda (proceso paralelo en inglés
Caso de Estudio: gueLaRc~an e
y con pruebas de cobertura). El pooling permite la redefiniciony

archivo social replicacion de esta fase.

durante las 2. Juicios de relevancia por expertos: 219 posts juzgados por dos
tensiones raciales anotadores (1 hora/evaluador). Estudio de acuerdo inter-

de 2020 anotacion en marcha.

3. Descarga del contenido Reddit (entre 25 de mayo de 2020y 10
de abril del 2021) que contenian publicaciones anotadas
positivas: 77 hilos diferentes, con un total de 19303 posts en

espanol en la coleccion de referenciasmo vandalizado
protesta | vandalismo
racista esclavo
George Floyd esclavitud
blm policia
Black lives matter violencia
estatua monumento
busto revuelta
placa -




2. RECUPERACION DE INFORMACION

LIVE
MATTER

» Casi 1 ano de actividad en Reddit de la comunidad hispanohablante acerca de las
protestas antirracismo y su expresion en entidades patrimoniales.

» Media de 250 posts incorporados a la coleccién por hilo anotado.
» Informacién de subreddits de toda Latinoamérica, Espafiay comunidades hispanas en

otros paises, con al menos 15 paises diferentes identificados. Cobertura en subreddits
no directamente relacionados con la tematica.
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3. ANALISIS DE SESGOS

Las Humanidades Digitales permiten estudiar fendmenos culturales y sociales a gran
escala, pero los conjuntos de datos pueden perpetuar sesgos si no se construyen
criticamente.

O Manual activity Perspective

Es posible realizar un anélisis pre, in and post p———
— |

de nuestros datos, i.e. WICH FRAMEWORK [ Parto anayss of authrs

i| LSI-based intra-dataset class
i| similarity
i| Word embedding based intra- and :

inter-data 13 imilari :
PMI-Based word ranking for E
classes :

Nuestro estudio piloto se basa en los dos primeros

.............. : Run Jupyter

niveles del marco de Wich (Metay Semantico)® — . bk

............. dataset(s)

It i . an. i

utiles para analizar como los datos representan ——

. . . Annotation = -

(o no) realidades sociales complejas. B Pew——————
Classification

i| Cross-dataset performance

Explainable classification models

.............................................

Wich, Maximilian, Tobias Eder, Hala Al Kuwatly, and Georg Groh. "Bias and comparison framework for abusive language datasets."Al and Ethics 2,no. 1(2022):
79-101. @Martin-Rodilla, P. Il Xeira CLARIAH-GAL 2025 24



3. ANALISIS DE SESGOS: UN EJEMPLO EN DISCURSO DE ODIO

Analisis critico del discurso de odio: Estudios recientes revelan como los procesos de recolecciény etiquetado de
datos sobre discurso de odio pueden invisibilizar a comunidades marginadas y afectar la objetividad de los
resultados.

Muestra: METAHATE (36 datasets/13 datasets)

Sesgo de muestra y de etiquetado: Se distinguen dos tipos clave de sesgos en datasets: el sesgo de muestra (qué se
incluye) y el de etiquetado (como se clasifica), fundamentales en investigaciones con datos textuales

Visualizacidn de resultados: Se utilizan bibliotecas de Python y la herramienta Variationist para explorary mostrar
visualmente las variaciones y sesgos en los datos textuales.

REFERENCIA: Uncovering hidden temporal and semantic dataset’s bias in hate speech: A
Study of MetaHate's Diachronic and Lexical Variability. DH2025 Conference, 14-18 th July,
Lisbon (PT). Patricia Martin-Rodilla, Paloma Piot
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3. ANALISIS DE SESGOS: NIVEL 1: META, ANALISIS TEMPORAL

Importancia del tiempo: El lenguaje
de odio evoluciona con el tiempo, por
lo que es clave considerar cuando se
produjeron los contenidos, no solo
cuando se publicaron los datasets.

Limitacién en MetaHate: De los
datasets analizados, solo 13 incluyen
informacién temporal sobre las
publicaciones originales en redes
sociales.

Estrategias metodoldgicas: Se
identificaron 8 enfoques distintos
(categorias A a H) usados para
construir datasets con criterios
temporales, segun se muestra en la
Tabla 1.

MetaHate Dataset Content Source Dataset
Production Construction
Year Strategy

3. ENCASE 2018 2017 Twitter C

6. Hate Speech A/B 2016 2015 Twitter B

8. Hateval 2019 2018 Twitter G

11. MeTooMA 2020 2018 Twitter E

23. BullyDetect 2018 2015 Reddit H

26. Multiclass Hate Speech 2022 2020-2021 | Twitter D

28. Measuring Hate Speech 2019 Twitter, Reddit, YouTube [ A

37. HateXplain 2020 2019-2020 | Twitter E

40. CAD 2021 2019 Reddit F

41. The Gab Hate Corpus 2022 2018 Gab A

44, Intervene Hate 2019 2018 Gab F

49. Hate Online News Media 2018 | 2017 Facebook, YouTube F

53. Hate Speech Data 2017 2014-2015 | Whisper E

A: Random sample; B: Terminological close list based on frequency; C: Terminological close list based on polarity; D:
Terminological close list based on semantics (keywords, hashtags...); E: Expanded terminology (Lexicons, etc.); F:
Community-based sampling (i.e., selected subreddits, selected media elements...); G: Possible haters profiles content;
H: unexplained

@Martin-Rodilla, P. Il Xeira CLARIAH-GAL 2025
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Log(PMI)

15

10

Top 10 PMI for Words Across Datasets

Dataset
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- PMI en Bigrams: mide la coocurrencia
de términos y destaca los términos con
mayor representatividad tanto para
etiquetas de odio como para las que no lo
son.

- El componente temporal también
influye significativamente en los valores
de la PMI (p. €j., véase la prevalencia de la
COVID-19 durante la pandemia). Esto
subraya la necesidad de identificar
posibles sesgos temporales y sus
conexiones semanticas, destacando
como estos sesgos pueden afectar la
eficaciay la imparcialidad de los sistemas
de detecciony filtrado.

- Si bien centrarse en temas especificos,
como el movimiento «MeToo», COVID-19 o
insultos raciales, puede refinar los
sistemas de deteccién y respuesta, revela
debilidades en las estrategias de
creacion de conjuntos de datos y un
posible sesgo hacia ciertos tipos de
contenido. Por ejemplo, el contenido de
odio tiende a concentrarse en subtipos,
como el racismo, lo que podria dificultar
la identificacion de otras formas de
discurso de odio contrd’/ grupos
ciithrenrecsentados.



Bigram

3. ANALISIS DE SESGOS: NIVEL 2: SEMANTICO, REPRESENTATIVIDAD, PMI

Top 50 Hate Bigrams with Highest PMI Values by Dataset Top 50 Non-Hate Bigrams with Highest PMI Values by Dataset
black people I NN — — — — african american —
drunk people I african fIErICans I
fake people [i=— attack url I 16000
fat people [ black people [ —
fucked url Cﬂpltql_ﬁol'm —
fucking retarded ] 6000 cove war [ —
Ry clash url I
[ucking url o= .
cold war [ ]
gay people ] covid 19 1 14000
got fucked | — donald trump 1 |
hate black = found transponder [ ]
hate fake M gay people ] |
hate fat gender war ]
hate gay hashtag movement ]
hate ignorant, I J 5000 high school [ - 12000
hate old [ ] human rights I
hate racist [ ] joe biden |
hate rude | justice league [ ]
hate stupid kat sz{“j“_ —
hate white il nas —
— manchester united | ] - 10000
ignorant people mention
illegal alien =) - 4000 i —
Aeel metoo allegations [ ]
s illegal aliens | ] metoo campaign |
judgmental people | E  metoo movement
lazy people | | 5 metoo url [ ]
like black ] o mkr url [ ] - 8000
like fat | movement url [ ]
like gay | nas x ]
mention fucking I L 556 new year ——
mention hate i pollqe olfflcers |
mention sexist —] premier league I
nigger nigger | ] ) reall m‘a"drildt . - 6000
old people . sexual assau 1 | ]
seanlehate ] sexual harassment | ] | ]
ot social media — — I —
people thmlk | south african .
racist people south li
religious people [ ] - 2000 tra;[;;on;z;[;;lgﬁ [ ] —— 4000
L fiacked — us — — I —
rt fucking url metoo .
1t sexist war url ]
rude people ] white house I
sand nigger I || white people ] ] ] ]
sand niggers I world war —_— 2000
sexist women ] 1000 year old | I 1 I |
stupid people | | [ ] mention ]
ugly ass I I vy I—
white people — I = o I — e — —— ——
. &% | | ]
@ [ = = = = = = 2 = g & B 2
& & ] | = = = = = = = = = = = =
) . T a = = = g 4 P = 3 5 z
2 = Z " - = z ] = = =
% — % © ) b= =) o = o N N A = 5 i = G2 3 m § = rgi g
— ~ — - = — = = — A ] a - = - T e £ Z = 5] o (o]
[=3 =] o = =1 = < < f=3 [=3 < < i) 5] u ki 8 T @ = w
~ ] N N N N Q N N I} N xQ = = & = 2 2 = 2 z
= S ) 3 = = ) > = = \ @ = ]
Q &l Ry o] = E = L) <3 £ £ b b o a - & = =
§F] 3 2 8 = 2 = s g 7 B PR 2 g 5 E
2 2 5 = P a = < ) g S & £ = = 5 z gl
B “ n 4 S % = & ) n © = 2 = Jis}
= = ¢ ) i = h 2 5 £ £ < = Z &
S 2 @ & E § § = 2 : 2 F
< = T = & % o = ]
S & = = < £ E £
= & 5 i < g
S z £ < =
= %‘3 = & Dataset
= £
g Martin-Rodilla, P. Il Xeira CLARIAH-GAL 2025 28
o) )

Dataset



3. ANALISIS DE SESGOS: NIVEL 2: SEMANTICO, VARIABILIDAD LEXICAY
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Creation Strategies Creation Strategies

« 2 métricas de variabilidad léxica general: Type Token Ratio (TTR) como curva logaritmica e indice Maa$, lo que garantiza que los resultados
no se vean influenciados por la variacion en la longitud de los conjuntos de datos.

* El subconjunto temporal MetaHate refuerza los estudios que muestran que los conjuntos etiquetados como odio presentan una mayor
variabilidad léxica que los no etiquetados (contrariamente a la intuicion inicial de los investigadores). Esto suele explicarse por el
contenido preciso de los conjuntos de datos de odio frente a la generalizacion y repeticidon en los conjuntos no etiquetados. La variabilidad
léxica se mantiene bastante constante a nivel de conjunto de datos.

* Algunas estrategias de creacion pueden influir en la variabilidad léxica: codmo seleccionar las mejores estrategias de construccion de
conjuntos de datos que garanticen una mejor representacion tematica y variabilidad léxica en futuros conjuntos de datos?
@Martin-Rodilla, P. Il Xeira CLARIAH-GAL 2025 29



3. ANALISIS DE SESGOS: NIVEL 2: SEMANTICO, VARIABILIDAD LEXICAY

DISPERSION

16

14 A

12 4

10 4

HATE 2014
HATE 2015
HATE 2017
HATE 2018
HATE 2019
HATE 2019-2020
HATE 2020-2021

Standard deviation curves of MetaHate datasets analyzed in HATE lexical
variability TTR metric. Different hate datasets are displayed in colors.

Sesgo semantico en MetaHate: Esta tendencia sugiere un

posible sesgo en los datos mas recientes (desde 2019),
afectando la diversidad y representatividad semantica del

discurso de odio.

14 4

12 4

10 4

Tendencia descendente (hacia una menor dispersion):
Las figuras 6 y 7 muestran una reduccién notable en la
dispersioén léxica del discurso de odio (medida con TTRy
MaaS) a partir de 2020.

Posibles causas: Esta disminucion puede deberse al uso
repetido de recursos linglisticos previos 0 a un enfoque
tematico limitado en datasets recientes.

HATE 2014
HATE 2015
HATE 2017
HATE 2018
HATE 2019
HATE 2019-2020
HATE 2020-2021

T T T T T T T
-3 -2 -1 0 1 2 3

Standard deviation curves of MetaHate datasets analyzed in HATE lexical variability MaaS Index.
Different hate datasets are displayed in colors.
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3. ANALISIS DE SESGOS: ALGUNAS CONCLUSIONES X

* Examinamos los sesgos temporales y semanticos en la metacoleccion mas grande
disponible de conjuntos de datos sobre discurso de odio.

* Revela aspectos contradictorios (como la informacioén insuficiente sobre la temporalidad
del contenido recopilado) y sesgos semanticos significativos, como la centralidad
tematica y una tendencia hacia una menor dispersion y variabilidad léxica.

 Estos hallazgos subrayan la necesidad de una metodologia integral para el analisis de
sesgos en los conjuntos de datos, especialmente en humanidades.

 El trabajo futuro se centrara en los niveles 3 y 4 de Wich dentro de MetaHate, lo que

proporcionara una comprension completa de los sesgos relevantes para la aplicacion y
construccién de grandes conjuntos de datos en la investigacion humanistica.

@Martin-Rodilla, P. Il Xeira CLARIAH-GAL 2025 31



g
4. CONCEPTUALIZACION Y METODOLOGIAS DE ANALISIS El/ﬂ

 Conceptualizacion explicita y en consonancia con las preguntas de
investigacion y la estrategia de recuperacion (Muy dificil “volver atras”)

* Analisis en varios ejes: cualitativo vs. cuantitativo, outliners vs.
predominancia

* Gran volumen de datos en analisis: no improvisar!
 Laimportancia de la Visualizacion

* ;Quée podemos automatizar o qué procesos son adecuados para someter
a mi coleccion para resolver (al menos inicialmente) mis preguntas?

ra CLARIAH-GAL 2025 32



4. CONCEPTUALIZACION Y METODOLOGIAS DE ANALISIS

RETOS:

e CONCEPTUALIZACION ;COMPARTIDA?
« SELECCION DE TECNICAS DE ANALISIS:
 NLP: niveles léxico, gramaticas, discursivo/argumental. Analisis de sentimiento,etc.
(Dependiente del idioma)
e GRAFOS
e CONTENIDO MULTIMEDIA
« COMPORTAMIENTO E INTERACCION, ETC.

« ¢LAS RRSS SON UNA FUENTE MAS? JUSTIFICACION Y PUESTA EN CONTEXTO DEL ARCHIVO
SOCIAL Y SU ANALISIS POSTERIOR.
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4. CONCEPTUALIZACION Y METODOLOGIAS DE ANALISIS

» Subpreguntas: ;Qué entidades y personajes se atacaron? ;Por qué? ;En qué
localizaciones? ;Fueron cambiando con el tiempo? ;Qué perfiles de usuario
encontramos (quién y como habla sobre #BLM)?;Qué eventos pasados podrian
relacionarse en las localizaciones?

 NLP: niveles léxico, gramaticas, discursivo/argumental.
Analisis de sentimiento,etc. (Dependiente del idioma)

e SELECCION DE TECNICAS DE ANALISIS
 GRAFOS

¢ CONTENIDO MULTIMEDIA

- COMPORTAMIENTO E INTERACCION, ETC.

« ¢LAS RRSS SON UNA FUENTE MAS? JUSTIFICACION Y PUESTA EN CONTEXTO DEL ARCHIVO SOCIAL Y SU ANALISIS POSTERIOR.
Ampliacion a otras redes sociales + estudio de representatividad y sesgo.
Cualquier fendmeno social es mas de lo que se ve/se escribe/se refleja/se organiza en RRSS.

34
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5. EXPLOTACION Y DISEMINACION DE RESULTADOS

« LIBERACION DE ARCHIVOS Y COLECCIONES

Resources & Links

2020’s Tensions Over Race and

2020's Tensions Over Race and Heritage. Reference Collection
[ ] M ETA‘ :O L E( :( : I O N E S Heritage. Reference Collection (Spanish)

Social corpus with Reddit actvity about Social corpus with Reddit actvity about
Black Lives Matter movement 2020/2021 Black Lives Matter movement 2020/2021
(ENGLISH) (SPANISH)

https://pages.irlab.org/david.otero.freijeiro/hdh2021/ Contact

Patricia Martin-Rodilla, PhD.

@Martin-Rodilla, P. Il Xeira CLARIAH-GAL 2025

Plugin for phonetic-phonological
analysis in Spanish (PAFE)

Praat-based plug-in for phonetic and

phonological analysis in Spanish

Assistant professor & Information Retrieval | ab (IRl ab) researcher 35


https://patricia-martin-rodilla.com/#resources
https://pages.irlab.org/david.otero.freijeiro/hdh2021/

5. EXPLOTACION Y DISEMINACION DE RESULTADOS

RETOS:

 COSTES “DE MANTENIMIENTO”

 CALIDAD

* REUSADO: ;DIFICIL?, ; CON CONDICIONES?

« PRODUCTO NO “PUBLICABLE”

@Martin-Rodilla, P. Il Xeira CLARIAH-GAL 2025
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En resumen... ) o
% A

Hemos explorado estrategias en 5 fases
(planteamiento investigador, IR, analisis
de sesgos, conceptualizacion & analisisy
explotacion y diseminaciodn)

Hemos identificado (algunos) retos que
plantea introducir RRSS como fuente
en una investigacion en HD

Con este marco de trabajo, las RRSS pueden
constituir una fuente valiosa en HD
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¢Crees gue es util la

informacion en RRSS ¢cQué respuestas
para las HD? ;En qué buscas o buscarias en
contextos? RRSS sobre tu

ﬂ investigacion?

cTe interesa analizar los .

sesgos en tus datos? ¢;,Has integrado datasets

de RRSS en tu
Investigacion?

RRSSy HD mas alla: ¢, COmo crees que podrias
difusion, etc. hacerlo?

@Martin-Rodilla, P. Il Xeira CLARIAH-GAL 2025 39




Humanidades Digitales y Redes Sociales:

estrategias, ejemplos y analisis de algunos sesgos

Patricia Martin-Rodilla

Cientifica Titular, Humanidades Digitales. CSIC
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